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Oz

Turizm, uluslararasi ticaretin 6nemli oyuncularindan biri haline gelmektedir ve ayn1 zamanda birgok gelismekte olan iilke i¢in ana
gelir kaynaklarindan birini temsil etmektedir. Son yillarda diinyanin en hizli biiyliyen ekonomik sektorlerinden biri olan turizm
sektorii kiiresel gayri safi yurtici hasilaya yiizde 10' dan fazla katki saglayarak 10 isten 1'ini olugturmustur. Sanayilesmis ve gelismis
iilkelerde turizmin kiiresel olarak yayginlagmasi, insaattan tarima, telekomiinikasyona kadar ilgili bircok sektérde ekonomik ve
istihdam katki saglamaktadir. Turizm sektorii biiyiimeyi ve kalkinmayi tesvik ederek, istihdam yaratarak, yoksullugu azaltarak
milyonlarca insanin hayatinda fark yaratmaktadir. Boylelikle ekonomik bilylimenin énemli giiglerinden biri oldugu kanitlanmis ve
ekonomik biiyiimeye 6nemli 6l¢iide katki saglamistir. Turizmin ekonomik gelismeye katkisi, sunulan hizmetinin kalitesine ve gelirine
baghdir. Diinya Turizm Orgiitii dzellikle gelismekte olan iilkelerin daha da karmasik hale gelen ulusal ve uluslararasi pazarlarda
turizm sektoriinlin siirdiiriilebilir hale getirmenin 6nemini vurgulamaktadir. Emek yogun bir sektor olan turizm sektoriinde yer alan
isletmeler ve bunlarin tedarikgileri turizm talebinin tahmin bilgisine ihtiya¢ duymaktadir. Turizm talebinin dogru tahmin edilmesi,
turizm isletmelerinin basarisi i¢in son derece 6nemlidir. Literatiirde, kaba kiime teorisi, bilgi veri tabaninin karmagikligini azaltmak
icin yaygin olarak kullanilan bir yaklagimdir. Bu ¢alismada, Diinya Ekonomik Forumu “Seyahat ve Turizm Rekabet Edebilirlik
Endeksi” verilerinden uluslararas: turist gelisleri kaba kiime teorisine dayanan kural tiiretme algoritmasiyla tahmin edilmistir.
Calismada iilkeler 88 nitelik icin aldig1 deger bilgisi 1s181nda degerlendirilmistir. Ulkelerin turist sayilar1 tahmininde kaba kiime
temelli kural tiiretme algoritmasi olan LEM2 algoritmasi uygulanmistir. Uygulama sonucunda uluslararasi turist geliglerinin yiiksek
basarimla 6ngorebilen kurallar elde edilmistir. Elde edilen sonuglara gore kaba kiime teorisine dayanan kural tliretme algoritmalari
uluslararas turist geliglerinin ve davranis bi¢cimlerinin 6ngdriilmesini saglayabilecek uygun bir yontemdir.

Anahtar Kelimeler: Turizm, Uluslararasi Turist Gelisleri, Kaba Kiime Teorisi, Kural Cikarimi, Veri Madenciligi.

Rough Sets-Based Prediction Model For International Tourist
Arrivals

Abstract

Tourism is becoming one of the major players in international trade and also represents one of the main sources of income for many
developing countries. Globalization of tourism in industrialized and developed countries contributes economically and employment in
many related sectors from construction to agriculture to telecommunications. The tourism sector makes a difference in the lives of
millions of people by promoting growth and development, creating jobs, reducing poverty. Thus, it has been proven to be one of the
important powers of economic growth and has contributed significantly to economic growth. The contribution of tourism to economic
development depends on the quality and income of the service. The World Tourism Organization emphasizes the importance of
making the tourism sector sustainable, especially in national and international markets, which are becoming more complex in
developing countries. Accurate prediction of tourism demand is of utmost relevance for the success of tourism businesses. In
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literature, the rough set theory has been widely used approach to reduce the complexity of the knowledge database. In this study, it is
aimed to predict international tourist arrivals with rule extraction algorithm based on rough set theory. “Travel and Tourism
Competitiveness Index” dataset collected by the World Economic Forum were used. In the study, the rule extraction algorithm,
LEM2, was applied to the dataset and the rules that can predict the arrivals of international tourists with high performance were
obtained. According to the results obtained, rule derivation algorithms based on the rough set theory are an efficient method that can
provide predictions of international tourist arrivals and behaviors.

Keywords: Tourism, International Tourist Arrivals, Rough Set Theory, Rule Extraction, Data Mining.

1. Giris

Ulkeler, GSYTH katkis1 sayesinde turizmden kazanmanin yan sira, dzellikle otel/eglence hizmetleri ile iliskili sektorlerde birgok
kisi istihdam edilmektedir. 2016 yilinda uluslararas turist sayisi, 2015 yilina gore 46 milyon daha artarak 1,2 milyar gergeklesmistir.
2030 yilina kadar ongoriilen 1.8 milyar uluslararasi turist ile sektor, yiiksek kaliteli istihdam firsatlar1 yaratma ve insanlar, kiiltiirler
arasinda kopriiler kurma potansiyeline sahiptir. Arastirmalar her yeni 30 turistin yeni bir is yarattigin1 gostermektedir ve turizm
sektoriinde diger sektorlere gore neredeyse iki kat daha fazla kadin igveren ¢aligmaktadir. Diinya’ da hizmet ihracatinin % 30'unu ve
gelismekte olan bircok iilkede en biiyiik ihracat kategorisini olusturan sektdr muazzam bir istihdam tireticisidir (Jackson ve Tamuke,
2019).

Turizm sektoriinde talep tahmini, bir sonraki yilin planlamasi ve politikalarinin olusturulmasinda yardimci bilgiler saglamasi
agisindan Onemlidir. Literatiirde yer alan turizm modellemesi ve turist sayist tahmininde kullanilan yontemler doért grupta
incelenebilir: zaman serisi modelleri, ekonometri modelleri, yapay zeka teknikleri ve nitel yontemler. Literatiirde turistlerin davranig
ve egilimlerini yansitan internet arama sorgulari, turizm tahmin modellerinde giderek daha fazla kullanilmaktadir. Bununla birlikte,
arama motoru indeksi turizm tahmininin modelleme siirecinde biiyiik firsatlar saglamistir (Li vd. 2017).

Veri madenciligi siniflandirma algoritmalarinda; bazi sistemlerdeki degisiklikler, kesin olmayan veya belirsiz degerler gibi
sebeplerden dolay1 kural elde edilmesinde bazi zorluklarla karsilasilmaktadir. Bu zorluklarin iistesinden gelmek icin Kaba Kiime
temelli yontemler uygulamaktir Skowron ve Dutta (2018), karmasik sistemlerin modellenmesinde uygulanan Kaba Kiime
yaklagimlart ile verilerden anlamli kurallarin elde edilmesini saglamistir. Kaba kiime temelli yaklagimlarin geleneksel yontemlere
nazaran orijinal bilgilerin haricinde bilgi olmadan kullanilmasi, nicel ve nitel veri analizi, gizli bilgi ve kaliplarin kesfedilmesi,
anlagilmasi kolay kurallar elde edilmesi gibi avantajlart vardir (Dimitras, 2019 - Shen ve Loh, 2004).

Bu ¢alismada kaba kiime temelli siniflama algoritmasi LEM?2 ile Diinya Ekonomik Forumu Seyahat ve Turizm Rekabet
Edebilirlik Endeksi verilerinden uluslararasi turist sayilarinin tahmin edilmistir. Caligmanin devamindan ilk olarak 6nerilen model
tanitilmistir. Sonraki boliimde ise dnerilen model ile kural ¢ikarimi yapilip sonuglari verilmistir. Son boliimde ise ¢aligmanin literatiire
katkist ve gelecek ¢aligmalardan bahsedilmistir.

2. Materyal ve Metot

2.1. Kaba Kiime Teorisi

Z. Pawlak (1995, 1997), tarafindan gelistirilen kaba kiime teorisi, veri ve karar verme siirecindeki dogal belirsizligi yonetebilen bir
matematiksel aragtir. kaba kiime teorisi 30 yili askin bir siiredir incelenmekte ve makine 6grenimi, veri madenciligi, karar destegi,
tahmin modelleme, siire¢ kontrolii, otomatik siniflandirma vb. alanlarda kullanilmaktadir.

“Kaba kiime analizi, Pawlak tarafindan literatiire kazandirilan kaba kiime teorisine dayanan bir matematiksel yaklagimdir. Kaba
kiimenin amaci, belirsiz veri kaynaklarindan bilgiyi kesfetmektir. Kaba kiime teorisi, ayirt edilmezlik kavrami ve nesnelerin ayirt
edilememesi lizerine kuruludur. Ayrica hatali verilerin ele alinmasina y6nelik bir yaklagim olarak kaba kiime analizi; olasilik teorisi,
kanit teorisi ve bulanik kiime teorisi gibi daha geleneksel teorileri tamamlamaktadir.
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Sekil 1. Kaba Kiimenin Gésterimi E)—I;on ve Delen, 2008)
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Son yillarda kaba kiime teorisi, aragtirmacilar i¢in biiyiik bir ilgi konusu haline gelmistir ve bir¢cok alanda uygulanmistir.’
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“Kaba kiime teorisi; veri analizi i¢in nesnelerin yaklasik tanimlarini olusturmada etkili bir tekniktir. Bir kaba kiime; alt ve iist
yaklagimlar denilen bir ¢ift kesin kavramlar tarafindan tanimlanan belirsiz bir kavramin yaklasimlaridir. Bilgi icerigini koruyarak
gereksiz nitelikleri degerli veri kiimelerinden ¢ikarmak icin kaba kiime kullanilmaktadir. Kaba kiime teorisinde nitelik indirgemenin
temeli ayirt edilemezlik kavramina dayanmaktadir. Bilgi sistemi I = (U, A) ile ifade edilir ve U bos olmayan 6rnek kiimesini, A bos
olmayan nitelikler kiimesini ve Va € 4, V, ise a niteliginin alabildigi degerler kiimesini ifade eder (Jensen ve Shen, 2004).”

Karar sisteminde A = {C U D}, C kosullu nitelikleri ve D karar niteligini géstermektedir. Herhangi bir P < A ile iliskili IND (P)
seklinde bir denklik iligkisi vardir.

IND(P) = {(x,y) € U?|Va € P,a(x) = a(y)} €))

IND (P) tarafindan iiretilen U'nun boliimii U / P olarak gosterilir ve asagidaki gibi hesaplanabilir:
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Sekil 2. Ulkelerin uluslararast turist gelislerini etkileyen kriterler (Crotti ve Misrahi, 2017)

2.2. Onerilen Kaba Kiime Temellli Uluslararasi Turist Sayist Tahmin Modeli

Onerilen uluslararasi turist sayis1 tahmin modeli bir dizi asamadan olusmaktadir. Ik asamada veri setinin hazirlanmasi ve
orneklenmesi yer almaktadir. Daha sonra hazirlanan veri seti veri temizleme ve 6n igleme asamasindan gegerek veri madenciligi
algoritmalar1 i¢in uygun hale getirilir. On isleme asamasindan gegen veri setinden LEM2 algoritmast ile kural ¢ikarinu gergeklestirilir.
Elde edilen kurallar uzmanlar tarafindan incelenip listelenmistir. Uzman bilgisi sonuclarin gdzden gegirilmesi, 6nemli bilgilerin
belirlenmesi ve hangi bilgilerin gereksiz olduguna karar verilmesinde de katki saglayabilir ve ¢ok dnemlidir.

2.2.1. Veri Hazirlama ve Ornekleme

Calismada, Diinya Ekonomi Forumu tarafindan, “Seyahat ve Turizm Rekabet Edebilirlik Endeksi” i¢in incelenen 136 iilkenin
kapsamli veri kiimesi tizerinde ¢alisilmistir. Bu veriler, ek temel gostergeler de dahil olmak iizere toplam 88 nitelik ile her iilkenin
turizm sektorii hakkinda tam bir bilgi sunmaktadir. Veri setinde yer alan niteliklerin hiyerarsik yapist Sekil 2° de verilmistir.

Hiyerarsik yapis1 verilen nitelikler ve alt nitelikleri s6yledir:
A. Kolaylastirict ortam
A.1 Is gevresi
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Al.1 Miilkiyet haklar

A1.2 Kurallarin FDI iizerindeki etkisi

A1.3 Uyusmazliklarin ¢éziimiinde yasal ¢ercevenin etkinligi
Al.4 Rejimlerde yasal ¢ercevenin etkinligi

A1.5 Insaat izinleri icin gereken siire

A1.6 Ingaat izinleri maliyeti (% ingaat maliyeti)

A1.7 Pazar hakimiyeti kapsami1

A1.8 Ise baslamak igin giin say1s1 yok

A1.9 Bir isletme kurma maliyeti (kisi basina GSMG% 'si)
A1.10 Vergilemenin ¢aligma tesvikleri lizerindeki etkisi
Al.11 Vergilemenin yatirim tegvikleri tizerindeki etkisi
A1.12 Toplam vergi orani kar yiizdesi

A.2 Emniyet ve giivenlik

A2.1 Sug ve siddetin isletme maliyetleri

A2.2 Polis hizmetlerinin giivenilirligi

A2.3 Terdriin isletme maliyetleri

A2.4 Terdr olay1 indeksi

A2.5 Cinayet vakalar1 / 100.000 niifus

A.3 Saglik ve hijyen

A3.1 Hekim sayis1 / 1.000 niifus

A3.2 Niifusun iyilestirilmis sanitasyon erigim yilizdesi
A3.3 Niifusun gelismis igme suyuna erigsimi olan yiizdesi
A3.4 Hastane yataklar1 / 10.000 kisi

A3.5 HIV prevalansi yetiskin kisi

A3.6 Sitma vakalari / 100.000 kisi

A 4 Insan kaynaklar1 ve isgiicii piyasasi

A4.1 [lkdgretime kayit net%

A4.2 Ortadgretime kayit briit%

A4.3 Personel egitiminin kapsami

A4.4 Misterilerin tedavisi

A4.5 Ise alma ve isten ¢ikarma uygulamalar

A4.6 Kalifiye eleman bulma kolayligi (en iyisi)

A4.7 Yabanci isci calistirma kolayligi

A4.8 Ucret ve verimlilik

A4.9 Kadinlarm isgiiciine katilimi1 erkeklere orani

A.5 ICT hazir olma

AS5.1 Isletmeler arasi islemler i¢in BIT kullanimi

AS5.2 Isletmelerden tiiketiciye islemler igin internet kullanimi
AS5.3 Internet kullanan bireyler%

A5.4 Sabit genis bant Internet abonelikleri / 100 kisi
AS.5 Cep telefonu abonelikleri / 100 kisi

A5.6 Aktif mobil genis bant Internet abonelikleri / 100 kisi
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A5.7 Mobil ag kapsama orani niifus yiizdesi.

A5.8 Elektrik arz kalitesi

B. S&T politika ve kosullar

B.1 Seyahat ve Turizmde Onceliklendirme

B1.1 Devletin seyahat ve turizm endiistrisine 6ncelik vermesi
B1.2 T&T hiikiimet harcamalari

B1.3 Turistleri ¢cekmek i¢in pazarlama ve markalamanin etkinligi
B1.4 Yillik T&T verilerinin kapsamlilig

B1.5 Zamaninda Aylik / ti¢ aylik S&T verisi saglama
B1.6 Ulke marka stratejisi degerlendirmesi

B.2 Uluslararas1 A¢iklik

B2.1 Vize sartlar1

B2.2 Ikili Hava Hizmet Anlagmalarimin Aciklig
B2.3 Yiiriirliikteki bolgesel ticaret anlagmalarinin sayisi
B.3 Fiyat rekabeti

B3.1 Bilet vergileri ve havaalani iicretleri

B3.2 Otel fiyat endeksi

B3.3 Satin alma giicii paritesi

B3.4 Yakit fiyati seviyeleri

B.4 Cevresel siirdiiriilebilirlik

B4.1 Cevre diizenlemelerinin sikilig1

B4.2 Cevre diizenlemelerinin uygulanmasi

B4.3 Seyahat ve turizm endiistrisinin gelisiminin siirdiiriilebilirligi
B4.4 Partikiil madde (2.5) konsantrasyonu

B4.5 Cevresel antlasma onay1

B4.6 Temel su stresi

B4.7 Tehdit altindaki tiirler

B4.8 Orman ortiisii degisimi

B4.9 Atik su aritma

B4.10 Kiy1 balike¢iligt

C. Altyap1

C.1 Hava tasimacilig altyapisi

C1.1 Hava ulagim altyapisinin kalitesi

C1.2 Mevcut koltuk kilometre yerli

C1.3 Mevcut koltuk kilometreleri uluslararasi

C1.4 Ugak Kalkisglart

C1.5 Havaalani yogunlugu havaalani / milyon kisi
C1.6 Havayolu sayis1

C.2 Hava tasimacilig1 altyapisi

C2.1 Yollarn kalitesi

C2.2 Demiryolu altyapisinin kalitesi

C2.3 Liman altyapisinin kalitesi
e-ISSN: 2148-2683
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C2.4 Kara tagimaciligt verimliligi

C2.5 Demiryolu yogunlugu

C.3 Turist hizmet altyapis1

C3.1 Otel odalari

C3.2 Turizm altyapisinin kalitesi

(3.3 Bilyiik ara¢ kiralama sirketlerinin varlig1 (en iyi)
C3.4 100.000 yetiskin basina otomatik vezne makine sayisi
D. Dogal ve kiiltiirel kaynaklar

D.1 Dogal Kaynaklar

D1.1 Diinya Mirasi olan dogal yerlerinin sayis1

D1.2 Bilinen toplam tiir

D1.3 Toplam korunan alanlar

D1.4 Dogal turizm dijital talebi

D1.5 Dogal varliklarin ¢ekiciligi

D.2 Kiiltiirel kaynaklar ve is seyahati

D2.1 Diinya Miras kiiltiirel yerlerinin sayisi

D2.2 So6zlii ve somut olmayan kiiltiirel miras

D2.3 Spor stadyumlar1

D2.4 Uluslararasi dernek toplantilarinin sayisi

D2.5 Kiiltiir ve eglence turizmi dijital talebi

Her bir tilkenin yukarida verilen 88 nitelik i¢in aldig1 deger bilgisi 15181inda iilkelerin Diinya Bankasi verilerine gore 2017 y1ili
uluslararast turist sayilart kaba kiime temelli LEM2 algoritmasi ile tahmin edilmistir (https://data.worldbank.org/).

2.2.2. Veri Temizleme ve On isleme

Veri madenciliginde, anlamli sonuglara ulasabilmek i¢in veriyi 6n isleme tabi tutulur. Bu nedenle verilerin temizlenmesi ve 6n
islemden ge¢mesi 6nemli bir asamadir. Genellikle, veri temizleme ve 6n isleme, toplam veri madenciligi ugrasinin yaklasik %80" ini
olusturur. Turizm veri kiimesinde de eksik, giiriiltiilii ve yanlis veriler yer almaktadir.

Veri kiimesinde eksik verinin yer almasi sik karsilagilan bir sorundur. Eksik veri oraninin % 1'den az olmasi veri madenciligi
kalitesi tizerinde etkisiz olarak kabul edilirken, eksik veri oran1 %1-5 arasinda ise bu durumla basa ¢ikilabilir. Ancak bu oran %5-15
arasinda ise gelismis yontemler uygulamak gerekmektedir (Acuna ve Rodriguez, 2004).

Onerilen modelde kullanilan veri setinin eksik veri oran1 da dikkate alindiginda, iyi sonug elde edebilmek igin veri temizleme ve
on isleme asamasina ayrica dnem verilmistir. Bu asamada eksik degerler tamamlanmis ve hatali veriler diizeltilmistir. Bu asamanin
modele eklenmesiyle Onerilen modele ayni zamanda eksik, giiriiltiili ve yanlig verilerin de iistesinden gelebilme yetisi
kazandirilmagtr.

2.2.3. Kaba Kiime Temelli LEM 2 Algoritmast ile Kural Cikarimi

Bu caligmada kural elde etmek i¢cin LEM2 (Learning by Examples-Module 2) algoritmasi uygulanmistir. ROSE-2 paket
programinda uygulanan LEM2 algoritmasi, kaba kiime teorisinin alt yaklasim kiimesi ya da iist yaklasim kiimesine dayanan, veriden
kural olusturmada kullanilan denetimli tiim nesneleri kapsayan minimal bir kurallar dizisi iiretir. LEM2 algoritmasinin sahte kodu
asagidaki gibidir (Sabu ve Raju 2011):

Algoritma LEM2(X)
// X alt/iist yaklasimi olan nesnelerin kiimesini ifade eder

// segilen kavramn yaklagim.
// t nitelik deger ¢iftini ifade eder.
// Algoritma, X 'in tek bir yerel kapsayan L sonucunu verir.

{
G:= X;
L:= @
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while (G # ) do
{
T:= @;
T(G):= {t\[t] n G # @};
while (T = @)or(not([T] € X)))
{
Select a pair t € T(G) such that |[t] N G| is maximum.
if atie occurs arbitrarily select any one pair.

T:=T U {t}
if ([t] n G # @)
{
G:= [t] n G;

TG:={t\[t]nG # @; t € T(G)}
T(G):=T(G) — T;
33

foreachtinT do

{ if (T — {t}) # ©) then

if ([T — {t}] € X) then
T:=T — {t}

}
L:=Lu{T}

G:= X — UrelT];

}
foreachT € Ldo

if (UpeL_{T}[P] = X) then
Li= L-{T})

3. Arastirma Sonugclari ve Tartisma

On isleme tabii tutulmus veri seti turistlerin iilkeleri tercih etmeleri hakkinda kurallar olusturmak icin LEM2 algoritmasi
uygulanmistir. Turizm verileri sonuglarina gore, 23 farkli kural elde edilmistir. Bu kurallar asagida listelenmistir.

1) A2.4>=6.4veD2.1 <=4.7 ve D2.4 <= 92.6 ise uluslararasi turist sayisi 8.8 milyondan daha azdur.

2) A3.3 >=95.08 ve B1.5 >=20.25 ve C1.5 <= 2.69 ve C3.2 >= 5.62 ve C3.2 <= 6 ise uluslararasi turist sayis1 34.8 milyon-43.4
milyon arasindadir.

3) B2.3>=47.8 ve B4.7>=5.13 ve B4.7 <= 8.69 ve C1.3 <= 1299.72 ve C1.5 <= 2.69 ise uluslararasi turist sayist 8.8 milyon-17.4
milyon arasindadir.

4) A23>=547veA2.3<=5.88veB1.6<=35.96 ve C1.5<=2.69 ve D1.2 >=415.1 ve D1.2 <= 734.2 ise uluslararasi turist sayis1
8.8 milyon-17.4 milyon arasindadir.

5) Al.5>=90.4ve Al.5 <=152.8 ve B4.9 >= 50 ve B4.9 <= 60 ise uluslararasi turist sayist 8.8 milyon-17.4 milyon arasindadir.

6) B4.4 >=5.26 ve B4.4 <= 9.92 ve C1.5 <= 2.69 ve C3.2 >= 4.84 ve C3.2 <= 5.23 ise uluslararas: turist sayisi 8.8 milyon-17.4
milyon arasindadir.

7) Al1.9 <=15.98 ve B4.3 >=3.65 ve B4.3 <=4.02 ve C1.6 >=2599.13 ve C1.6 <= 3898.55 ise uluslararasi turist sayis1 8.8 milyon-
17.4 milyon arasindadir.

8) Al1.9<=15.98 ve B4.7>=5.13 ve B4.7 <= 8.69 ve B4.9 >= 50 ve B4.9 <= 60 ise uluslararasi turist say1st 8.8 milyon-17.4 milyon
arasindadir.

9) B3.1>=60ve B3.1 <=70 ve C1.6 >=45 ve C1.6 <= 67 ise uluslararasi turist sayisi 8.8 milyon-17.4 milyon arasindadir.

10) A5.3>=79.1 ve A5.3 <=88.65 ve B1.2 >=779.86 ve B1.2 <= 1008.43 ve C3.3 >= 6.4 ve D2.2 <= 3.9 ise uluslararasi turist sayisi
8.8 milyon-17.4 milyon arasindadir.

Ornegin Kural-1 {ilkenin A2.4 Terér olay1 indeksi 6.4 degerinden daha biiyiik ve D2.1 Diinya Mirasi kiiltiirel yerlerinin sayist 4.7
degerinden daha kii¢iik ve D2.4 Uluslararast dernek toplantilarinin sayis1 92.6 degerinden daha kiiciik ise uluslararasi turist sayis1 8.8
milyondan daha azdir. 9. Kural ise iilkenin B3.1 Bilet vergileri ve havaalani ticretleri degeri 60 ila 70 arasinda ve C1.6 Havayolu
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sayist 45-67 degerleri arasinda ise uluslararasi turist sayisi 8.8 milyon-17.4 milyon arasindadir. Kural 2 ise iilkenin A3.3 Niifusun
gelismis icme suyuna erigimine olan yiizdesi 95.08 degerinden daha biiyiik ve B1.5 Zamaninda aylik / ii¢ aylik S&T verisi saglama
degeri 20.25° den daha biiyiikk ve C1.5 Havaalan1 yogunlugu havaalani / milyon kisi 2.69 degerinden daha kiiciik ve C3.2 Turizm
altyapisinin kalitesi 5.62-6 degerleri arasinda ise uluslararasi turist sayist 34.8 milyon-43.4 milyon arasindadir.

4. Sonuc¢

Bu calismada, 136 iilkeye ait 2017 yil1 turizm verileri dnerilen modele gore siniflandirilmistir. Turist hacminin dogru tahmin
edilmesi turizm sektoriiniin kaynaklarimi daha dogru tahsis etmelerine ve fiyatlandirma stratejilerini daha gergeke¢i olarak
belirlemelerine katki saglamasi agisindan énemlidir. Sadece turizm sektdriine degil ayn1 zamanda turizmin bagli oldugu sektorleri de
dogrudan veya dolayl1 olarak katkida bulunabilir. Bunlarin yani sira turist hacminin egilimlerini 6ngorebilmek; politika kararlarinin
ayarlanmasina, turizm konut planlamasi ve ulasim sistemi i¢in altyapi tasarlamasina da katki saglamasi agisindan da 6nemlidir.
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